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摘　要：针对网页设计结构与文本内容上的关联特点，提出了融合结构和内容特征的多类型网页文本要素提取方

法。依据网页头部标题元素与网页体内容上的联系提取网页标题；提取网页正文区域的网页结构和内容上的多个

特征分类网页ＤＯＭ节点，定义节点的扩展、整合规则获得正文候选块，引入密度值和影响因子从各候选块中甄别

正文块；利用发布时间与标题、正文之间的位置关系，通过正则表达式实现发布时间的提取。对国内新闻网站、博

客、论坛及贴吧进行抽取试验，结果表明该方法具有较好的效果。
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０　引言

随着互联网技术的迅猛发展，大量有价值的信息分布在各式各样的网页上。然而，由于种种原因很多的
噪音被植入网页中，这给下一步大规模的文本分析任务带来了极大的困难，所以，从包含大量垃圾信息的网
页中提取网页的标题、正文、发布时间三要素就显得非常迫切和重要了。当前，对正文提取的研究比较多，现
有的网页正文提取方法主要分为基于网页结构和基于统计理论两类方法［１］。基于网页结构抽取正文的方
法［２－３，５－６］，其主要思想是利用一些手段将分散的网页结构有序化，再依据网页结构中某些部分的相似性，通过
定制模板或者设定规则将噪音内容与正文内容区分开。比如杨柳青等人［４］发现同一网站的同一专题的网页
在布局和样式方面具有相似的特点，提出并实现了一种基于布局相似性的网页正文提取方法。欧建文等
人［７］提出通过机器学习算法生成网页集的结构模板，依据模板的提取规则对网页正文进行提取。耿焕同等
人［８］借助网页解析器对网页结构进行视觉上的预处理，转换成规范的Ｔａｇ视觉树，再利用相似子树启发式
选择函数等，找出正文的抽取路径。不过面对日益复杂多变的网页结构，再加上大量不规范的页面在互联网
上普遍存在等问题，对应用此方法提取网页正文造成很大的挑战。基于统计理论抽取正文的方法［９－１０］，其主
要思想是通过统计网页中各个 ＨＴＭＬ标签所包含的信息量，根据经验设定正文阈值，最后确定网页正文的
位置。秦成磊等人［１１］依据 ＨＴＭＬ标签的每对“＞”和 “＜”之间的文本信息，对其长度进行统计并按照匹配
顺序进行排序，设定文本长度的最优阈值，划定文本行号区间，最后利用公共子序列进行优化并完成正文提
取。刘利等人［１２］利用多个正文文本特征，将这些特征转化为统计信息值，根据多次实验的结果设定阈值确
定正文范围。此类方法提取网页正文的关键点在于设置合理的阈值，阈值确定是否正确对正文区域的判定
产生直接的影响，在实际应用中有一定的局限性。
通过观察大量网页的结构，设计者会将标题内容和其他的一些无关信息（比如网站名称）共同作为网页头

部中标题元素的内容，而在网页体中，存在某几个文本节点的内容与头部中标题标题元素的内容对应关系，利
用这些文本节点的标签和字符占比等特征，制定过滤规则剔除标题元素中无关信息是提取网页标题的核心。
确定网页正文区域与标题有很大的关联。通过分析正文在网页布局和文本内容上的特点，发现标题的实词会
多次出现在正文内容中、标题的位置在网页正文之上、正文区域的文本分布比较密集，并且正文区域的 ＨＴＭＬ
标签也呈现出一些规律等特征，但是通过这些特征只能确定部分正文内容并且还会夹杂很多噪音信息。通过
分析网页中正文区域的结构，一般正文区域会被一种特定的容器标签所包含，但是有时候噪音内容也会被这种
标签所包含，为了区分正文和噪音，通过比较两者，发现正文区域相比噪音区域一般会有较少超链接、显示样式
和标签数量，并且正文区域的标题实词出现总数和标点符号数量也比噪音区域多，利用这些特征就可判断出正
文区域。然后，根据国内网站展示网页内容的习惯，在网页中，发布时间的位置在标题和正文之间，利用这种位
置关系特点即可提取发布时间。这样，就可以自动抽取出网页文本三要素。

１　ＨＴＭＬ网页预处理

由于网页中存在大量的噪音，所以在对网页解析前，先进行清理：（１）删除与网页文本要素无关的内容，
包括：〈ｓｃｒｉｐｔ〉、〈ｌｉｎｋ〉、〈ｉｍｇ〉、〈ｓｔｙｌｅ〉等标签及内容；（２）删除注释标签及内容。然后，选取第三方Ｊａｒ包

Ｊｓｏｕｐ．ｊａｒ，以＜ｂｏｄｙ＞标签为根节点构建网页ＤＯＭ 树。最后，遍历ＤＯＭ 树并且对每一个标签节点（只标
注成对出现的标签）按照逐一递增的顺序进行唯一性标识。比如：原本是，〈ｄｉｖ〉〈／ｄｉｖ〉，经过标识可能是〈ｄｉｖ
［３］〉〈／ｄｉｖ［３］〉。

２　融合内容和结构特征的多类型网页文本要素的抽取

２．１　网页标题要素的发现
先将网页头部中，标题元素的标签内容作为候选网页标题保留下来，称之为 ＷｅｂＨｅａｄＴｉｔｌｅ。比如：〈ｔｉ－

ｔｌｅ〉交通部：让专车推动传统出租车改革｜出租车｜专车－新浪财经－新浪网〈／ｔｉｔｌｅ〉，〈ｔｉｔｌｅ〉广州日报－２０１５
年１１月８日－Ａ１：头版版－习近平同马英九会面 〈／ｔｉｔｌｅ〉。其中“交通部：让专车推动传统出租车改革”和
“习近平同马英九会面”分别是两个网页的标题。利用非中文字符（比如上面的“｜”、“－”和“－”字符）将
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ＷｅｂＨｅａｄＴｉｔｌｅ分割成ｈｅａｄＣｏｌｌｅｃｔｉｏｎ＝｛Ｓｔｒ１，Ｓｔｒ２，…｝文本集合，并且ｈｃＳｉｚｅ＝Ｓｔｒ１．ｌｅｎｇｔｈ＋Ｓｔｒ２．ｌｅｎｇｔｈ
＋…（ｈｃＳｉｚｅ为文本集合中元素的总字符长度，Ｓｔｒ１．ｌｅｎｇｔｈ为Ｓｔｒ１字符长度），同时在网页体中，会有Ｎ（０＜
Ｎ＜集合元素个数）个文本节点的字符串与ｈｅａｄＣｏｌｌｅｃｔｉｏｎ中Ｐ（Ｐ＜Ｎ）个元素相同，不过在这Ｐ个元素中，
仅仅只有一个是网页标题。具体算法如下所述。
获得ｈｅａｄＣｏｌｌｅｃｔｉｏｎ之后，这时有两种情况，一种是ｈｅａｄＣｏｌｌｅｃｔｉｏｎ中只有一个元素；另一种情况是

ｈｅａｄＣｏｌｌｅｃｔｉｏｎ有多于一个元素。对于第一种情况，遍历ＤＯＭ树，选出字符长度等于ｈｃＳｉｚｅ的文本节点，然
后将这些文本节点的字符与Ｓｔｒ１比较，全部相同的即为网页标题。对于第二种情况，先排除文本长度大于

ｈｃＳｉｚｅ的文本节点，余下的文本节点组成集合ｎｏｄｅＣｏｌｌｅｃｔｉｏｎ＝｛Ｎｏｄｅ１，Ｎｏｄｅ２，…｝。然后将ｔｏｔａｌＳｔｒ和

Ｎｏｄｅ１，Ｎｏｄｅ２，…进行字符预处理，在整个抽取标题的过程中共有两次处理。
处理１：开始抽取之前，去掉两者文本中所有的空格、大小写字母、数字、百分号、小数点、右括号和加号

等常用的标点符号。
处理２：在计算两者的文本长度之比之前，仅去掉原文本中的空格。算法主要步骤总结如下：

算法：网页标题抽取算法。

输入：｛Ｓｔｒ１，Ｓｔｒ２，…｝和｛Ｎｏｄｅ１，Ｎｏｄｅ２，…｝集合

输出：网页标题

步骤：

１：执行处理１

２：ｆｏｒ　ｈｅａｄ＝Ｓｔｒ１，Ｓｔｒ２，…ｄｏ

３：　ｆｏｒ　ｎｏｄｅ＝Ｎｏｄｅ１，Ｎｏｄｅ２，…ｄｏ

４：　　ｉｆ（ｃｏｍｐａｒｅＮＥ（ｈｅａｄ，ｎｏｄｅ））ｔｈｅｎ　ｃｏｎｔｉｎｕｅ；

５：　　ｅｌｓｅ｛ｉｆ（ｔａｇ（ｎｏｄｅ，‘ａ’））ｔｈｅｎ　ｒｅｍｏｖｅ（ｈｅａｄ）；ｂｒｅａｋ；

６：　　　ｉｆ（ｃｏｎｔａｉｎ（ｎｏｄｅ，ｎｅｘｔ（Ｓｔｒ））ｔｈｅｎ　ｊｏｉｎ（Ｓｔｒ）；｝

７：ｆｏｒ　ｆｉｌｔｅｒＨｅａｄ＝ｈｅａｄＣｏｌｌｅｃｔｉｏｎ　ｄｏ

８：　执行处理２

９：　ｍａｘＳｏｒｔ（ｆｉｌｔｅｒＨｅａｄ／ｈｃＳｉｚｅ）ｔｈｅｎ　ｒｅｔｕｒｎ　ｆｉｌｔｅｒＨｅａｄ；

其中，ｃｏｍｐａｒｅＮＥ（ｈｅａｄ，ｎｏｄｅ）用于判断ｈｅａｄ与ｎｏｄｅ字符不一致，ｔａｇ（ｎｏｄｅ，’ａ’）判断节点的标签是否为
‘ａ’，ｒｅｍｏｖｅ（ｈｅａｄ）表示从ｈｅａｄｃｏｌｌｅｃｔｉｏｎ中删除当前元素，ｎｅｘｔ（Ｓｔｒ）表示集合中下一个元素，ｃｏｎｔａｉｎ（ｎｏｄｅ，

ｎｅｘｔ（Ｓｔｒ））表示ｎｅｘｔ（Ｓｔｒ）字符串是否是当前ｎｏｄｅ字符串的一部分，ｊｏｉｎ（Ｓｔｒ）连接这几个Ｓｔｒ字符串并从原
集合中删除它们，然后向集合中插入新连接的Ｓｔｒ，ｍａｘＳｏｒｔ（ｆｉｌｔｅｒＨｅａｄ／ｈｃＳｉｚｅ）将这两者的比值排序并取出
最大值对应的字符串。

２．２　多类型网页正文要素的提取
多类型网页按照正文部分的是否在一个特定的容器标签（此标签的判别后面有论述）中分为正文连续型

网页和正文非连续型网页。本文提出的网页正文要素提取方法的主要内容是：先将网页正文要素提取看作
一个二分类问题，即正文文本节点与非正文文本节点的分类问题，利用标题节点与其余节点的上下位置关
系、标题实词在文本节点中出现的次数等，结合正文区域在网页内容和结构上的特征，再利用支持向量机，选
择径向基（ＲＢＦ）核函数（实际中使用ＬＩＢＳＶＭ，其余参数默认）训练模型获得正文候选节点，然后在这些候
选节点中选出一个最有可能属于正文部分的节点，即参考节点（ｒｅｆｅｒｅｎｃｅＮｏｄｅ），再根据特定的容器标签，扩
展参考节点成参考块（ｒｅｆｅｒｅｎｃｅＢｌｏｃｋ），同时扩展余下的正文候选节点，形成多个正文候选块，再利用是否与
参考块有包含或者交集关系，对正文候选块进行整合，为了去除噪音，最后计算筛选出来的候选块（包括参考
块）中超链接文本密度、标签属性密度，引入标题影响因子、标点符号和标签数量影响因子，将这些值加权求
和，取值最小的候选块为正文区域。
实际操作中首先将ＤＯＭ树的各个节点特征化和标准化，即转化成向量表示，构成的向量集作为ＳＶＭ

的训练数据，利用得出的模型标注待测ＤＯＭ树节点是否属于正文。根据实验效果确定如表１所示的正文
多个特征。
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表１　多特征描述

Ｔａｂｌｅ　１　Ｄｅｓｃｒｉｐｔｉｏｎ　ｏｆ　ｍｕｌｔｉ－ｆｅａｔｕｒｅｓ

特征 特征描述

文本长度（ＴＬ） 节点的字符总长度

标点符号数量（ＰＮ） 节点的标点符号数量

两节点的相对距离（ＮＤ）

　

两个字符长度大于零的节点，它们间隔字符长度为零的节点数量，如〈Ｌｉ〉字〈／Ｌｉ〉〈ｐ〉〈ａ〉

〈／ｐ〉，ａ节点字符长度为２，ｐ为０，Ｌｉ为１，则Ｌｉ与ａ节点相对距离为１
标题实词在节点的文本中出现

次数（ＴＤＴＮ）
先将标题分词，提取名词、动词、成语、机构团体、时间和简称略语等实词组成集合，再统

计集合元素在本节点中出现次数

节点中的文本单句长度（ＴＡＬ） 节点的字符长度／标点符号数量
节点的标签特性（ＴＰ）

　

标签为“ａ”，则此特征值记为“Ａ”，若是“ｄｉｖ”、“ｔａｂｌｅ”、“ｐ”、“ｔｂｏｄｙ”，则记为“Ｄ”，其余全

为“Ｓ”
节点与标题的位置关系（ＮＴＰ） 位置在标题之上的节点为“Ｕ”，在标题之下的记为“Ｄ”，节点的内容是标题的记为“Ｂ”

　　统计ＮＤ这个特征也是为了解决ＳＶＭ模型输出的向量与ＤＯＭ树节点的对应问题，某向量在ＤＯＭ树中
对应节点的位置，是此向量与之前全部向量的本特征值之和，这样下一步的工作就又建立在ＤＯＭ树之上了。
通过模型标注出节点的类别：Ｎ或Ｙ，Ｎ表示非正文，Ｙ表示正文，将标注后的文档记作ＤＯＣ。然后要

注意将各块中标签为〈ａ〉的子孙标签也改为〈ａ〉，统计链接文本数量时就不会产生遗漏。

ｒｅｆｅｒｅｎｃｅＮｏｄｅ的选取方法是：①收集并统计ＤＯＣ中被标记为Ｙ的节点。如果统计个数为零则结束抽
取，如果个数为１，此节点即为ｒｅｆｅｒｅｎｃｅＮｏｄｅ，如果节点个数大于１，则将这些节点按照ＴＤＴＮ特征值降序
排列；②取出排列好的前两个节点，若第一个节点与第二个节点的ＴＤＴＮ特征值之比大于３，将第一个节点
设为ｒｅｆｅｒｅｎｃｅＮｏｄｅ，反之③利用公式

Ｆ＝Ｌ×０．３＋Ｍ×０．７ （１）
（其中，Ｌ为文本长度，Ｍ为标题实词出现次数）计算两个节点的得分Ｆ１ 和Ｆ２，得分最高的为ｒｅｆｅｒｅｎｃｅＮｏｄｅ，得
分相同的，则取ＰＮ值最大的为ｒｅｆｅｒｅｎｃｅＮｏｄｅ，如果ＰＮ值都相同，则选择第一个节点作为ｒｅｆｅｒｅｎｃｅＮｏｄｅ。

特定容器标签的选取和正文候选节点扩展方法：

① 如果是正文连续型网页，特定容器标签为〈ｄｉｖ［？］〉（问号表示唯一标识的数字）标签且存在标签属性

ｃｌａｓｓ或者ｉｄ；也可以为〈ｔａｂｌｅ［？］〉标签，对于此标签不关心有没有属性。然后以ｒｅｆｅｒｅｎｃｅＮｏｄｅ为基础，不断
向上遍历父节点、祖父节点等，直到找出特定容器标签的节点停止，这个节点及其子孙节点中包含的所有内
容即为ｒｅｆｅｒｅｎｃｅＢｌｏｃｋ；② 如果是正文非连续型网页，必须约束条件，〈ｄｉｖ［？］〉的标签属性仅存在ｃｌａｓｓ或者
不能仅仅只有“ｉｄ”或者“ｓｔｙｌｅ”属性，〈ｔａｂｌｅ［？］〉标签的规则同上；或者仅存在〈ｌｉ［？］〉标签，然后以ｒｅｆｅｒｅｎｃｅ－
Ｎｏｄｅ，为基础，不断向上遍历父节点、祖父节点等，直到找出特定容器标签的节点停止。
正文连续型网页候选块整合方法：① 为了提高抽取效率，先去掉所有被ｒｅｆｅｒｅｎｃｅＢｌｏｃｋ包含的正文候选

节点，再按照上述ｒｅｆｅｒｅｎｃｅＮｏｄｅ扩展方法扩展余下的候选节点，形成多个正文候选块（ｃａｎｄｉｄａｔｅＢｌｏｃｋｓ）；②
如果某个ｃａｎｄｉｄａｔｅＢｌｏｃｋｓ包含ｒｅｆｅｒｅｎｃｅＢｌｏｃｋ或者某些ｃａｎｄｉｄａｔｅＢｌｏｃｋｓ与ｒｅｆｅｒｅｎｃｅＢｌｏｃｋ有交集，则舍去
这些ｃａｎｄｉｄａｔｅＢｌｏｃｋｓ，保留其余的ｃａｎｄｉｄａｔｅＢｌｏｃｋｓ。
正文连续型网页确定正文区域的方法：在ｒｅｆｅｒｅｎｃｅＢｌｏｃｋ和保留的ｃａｎｄｉｄａｔｅＢｌｏｃｋｓ计算各块中的密度和因子值。

ＡＤ＝ＡＬ／ＳｕｍＬ， （２）
其中，ＡＬ为该块中超链接字符的长度，ＳｕｍＬ该块的总字符长度，ＡＤ为超链接文本密度。

ＴＤ＝ＰＮｕｍ／ＳｕｍＬ， （３）
其中，ＰＮｕｍ是标签中属性的个数，ＳｕｍＬ同上，ＴＤ为标签属性密度。
以下分别是标题（ＴＩＦ）、标点符号（ＰＩＦ）和标签数量（ＴＮＩＰ）影响因子：

ＴＩＦ＝
０．７ ＴＤＴＮ－ｂｌｏｃｋ＝０

１．０／ＴＤＴＮ－ｂｌｏｃｋ　ＴＤＴＮ－ｂｌｏｃｋ＞
烅
烄

烆 ０
， （４）

其中，ＴＤＴＮ－ｂｌｏｃｋ为该块的标题实词出现次数。而ＰＩＦ和ＴＮＩＰ计算方法与ＴＩＦ相同，但当计算ＴＮＩＰ
时将值０．７设定为０．５。
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最后，利用公式５将密度和影响因子加权求和，取其最小值对应的文本块为正文区域。

ｓｏｒｔ＝１．４＊ＡＤ＋０．８＊（ＴＤ＋ＴＮＩＦ）＋１．３＊（ＴＩＦ＋ＰＩＦ） （５）

正文非连续型网页的正文内容确定方法：主要是利用正文非连续型网页的正文块一般会有相似的网页结
构。首先，去掉ｒｅｆｅｒｅｎｃｅＢｌｏｃｋ对应特定容器标签的“ｉｄ”属性，同时与去掉“ｉｄ”属性的其他特定容器标签相比较，

按顺序将相同的特定容器标签收集起来（包括子孙标签及其内容），如｛ｐＤｉｖ１，ｐＤｉｖ２，…｝，然后在这些特定容器
标签搜索其子孙标签“ｌｉ”、“ｔｂｏｄｙ”，按顺序将这些标签及其内容收集起来，如｛ｐＤｉｖ１＄ｃｈｉｌｄ１，ｐＤｉｖ１＄ｃｈｉｌｄ２，…，

ｐＤｉｖ２＄ｃｈｉｌｄ１，ｐＤｉｖ２＄ｃｈｉｌｄ２，…｝（ｐＤｉｖ１＄ｃｈｉｌｄ１表示第一个特定容器标签中满足上述搜索规则的第一个子孙
标签及其内容），按这样的顺序获取集合元素的文本内容，就是正文非连续网页的正文内容。

２．３　提取发布时间要素
根据国内网页的展示风格，一般网页发布时间的位置都是在网页标题和网页正文之间，所以在前面已经

获得标题信息和正文区域信息的前提下，仅需将两者之间的文本节点与表示时间的正则表达式：２０［０－９］
｛２｝［＼＼ｓ＼＼Ｓ］［０－１］？［０－９］｛１｝［＼＼ｓ＼＼Ｓ］［０－３］？［０－９］｛１｝（［＼＼ｓ＼＼Ｓ］｛１，２｝［０－２］＼＼ｄ［＼＼ｓ＼＼Ｓ］［０－５］＼＼
ｄ（［＼＼ｓ＼＼Ｓ］［０－５］＼＼ｄ）？）＊匹配即可实现发布时间要素的提取。

３　实验与结果分析

为了验证本文方法的可行性，实验中选取了１２个网站，其中正文连续型网站８个包括四大门户新闻网
站（新浪、腾讯、网易、搜狐）、云南网、东方财富网，两大博客包括新浪博客、凤凰博报。４个正文非连续型网
站包括天涯论坛、百度贴吧、大众点评和中关村手机。

对于两种不同类型的网站，有不同的评价标准，但都是通过人工观察网页确定标题、发布时间和正文内
容，然后与本文方法提取的结果对比。

将以下情况视为正确抓取：
（１）标题内容没有多字、缺字、误抓和没抓现象。
（２）发表时间没有多字、缺字、误抓和没抓现象。
（３）对于正文连续型网站，正文抽取与人工观察的结果内容、顺序完全一致，或者是正文抽取结果仅仅只

包含不超过一句话的长度的非正文内容。对于正文非连续型网站，凡是发帖人发的信息都认为是正文内容。

正文连续型网站每个网站随机选取了４００个网页，对于正文非连续型网站每个网站随机选取２００个网
页，实验结果如下表２所示。评价抽取的结果用提取数据的准确率（Ｚ）表示，计算公式如下，分别为抽取标
题、发布时间和正文的准确率。

表２　网页文本要素提取实验结果

Ｔａｂｌｅ　２　Ｅｘｐｅｒｉｍｅｎｔａｌ　ｒｅｓｕｌｔ　ｏｆ　ｅｘｔｒａｃｔｉｏｎ　ｔｅｘｔｕａｌ　ｅｌｅｍｅｎｔｓ　ｏｆ　ｗｅｂｐａｇｅｓ

网站 网页总数（Ｃ）
正确抓取标

题数（Ｃｔ）
标题准确率

（Ｚｔ）
正确抓取

时间数（Ｃｍ）
时间准确率

（Ｚｍ）
正确抓取

正文数（Ｃｅ）
正文准确率

（Ｚｅ）

腾讯网 ４００　 ３７２　 ９３％ ３８５　 ９６．２５％ ３９３　 ９８．２５％

新浪网 ４００　 ３６４　 ９１％ ３９２　 ９８％ ３９２　 ９８％

网易 ４００　 ３７２　 ９３％ ３８０　 ９５％ ３９５　 ９８．７５％

搜狐 ４００　 ３６６　 ９２．５％ ３９５　 ９８．７５％ ３９６　 ９９％

云南网 ４００　 ３６２　 ９０．７５％ ３７４　 ９３．５％ ３８１　 ９５．２５％

东方财富网 ４００　 ３５８　 ８９．５％ ３７４　 ９３．５％ ３７７　 ９４．２５％

新浪博客 ４００　 ３８０　 ９５％ ３９４　 ９８．５％ ３９４　 ９８．５％

凤凰博报 ４００　 ３８３　 ９５．６５％ ３９５　 ９８．７５％ ３９５　 ９８．７５％

百度贴吧 ２００　 １９５　 ９７．５％ － － １８７　 ９３．５％

天涯论坛 ２００　 １９４　 ９７％ － － １８８　 ９４％

大众点评 ２００　 １８８　 ９４％ － － １９４　 ９７％

中关村手机 ２００　 １８７　 ９３．５％ － － １９９　 ９９％
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Ｚ（ｔ）＝Ｃ
（ｔ）
Ｃ ×１００％ ； （６）

Ｚ（ｍ）＝Ｃ
（ｍ）
Ｃ ×１００％ ； （７）

Ｚ（ｅ）＝Ｃ
（ｅ）
Ｃ ×１００％ ． （８）

其中，Ｃ表示实验的网页总数，Ｃ（ｔ）表示正确抓取标题的网页个数，Ｃ（ｍ）表示正确抓取发布时间的网页个
数，Ｃ（ｅ）表示正确抓取网页正文的网页个数。
为比较正文的提取效果，选取基于统计理论抽取正文的方法进行对比［１０］，对比结果见表３。

表３　不同方法提取网页正文的实验对比结果

Ｔａｂｌｅ　３　Ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ　ｏｆ　ｅｘｐｅｒｉｍｅｎｔａｌ　ｒｅｓｕｌｔ　ｏｆ　ｄｉｆｆｅｒｅｎｔ　ｍｅｔｈｏｄｓ　ｆｏｒ　ｅｘｔｒａｃｔｉｎｇ　ｗｅｂｐａｇｅｓ　ｔｅｘｔ

方法
网站 对比方法 本文方法

腾讯新闻 ９０．５％ ９８．２５％
搜狐新闻 ９１．７５％ ９９％
新浪博客 ９３．５％ ９８．５％
云南网 ８９％ ９５．２５％
天涯论坛 ９１％ ９４％

　　从表２、表３的实验数据可以看出，本文提出的方法抽取标题、发布时间和正文内容等要素有着较高的
准确率，特别是正文中存在图片，文本内容少的网页也能较准确地抽取出来。根据网页结构和内容选取的多
特征和有针对性规则的制定，对抽取结果有很大的帮助，且提取方法可以达到实用效果。

４　结语

依据网页的结构和内容特点，提出了融合网页结构与内容的特征，自动提取标题、时间及正文三要素，实
验的结果也证明了方法的有效性。进一步工作将考虑深挖网页文本三要素与网页中其他部分在内容与结构
方面的关联，特别是寻找效果更好的正文候选块的分块方法，这些研究内容都有继续改进的空间。
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