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摘　要：越南与中国一水相依，是重要的政治、军事和经济合作邻国，然而针对越南语新闻事件元素的
提取研究非常匮乏。本文针对越南语特点，提出一种基于最大熵模型的越南语新闻事件元素抽取方法。

该方法针对越语句子结构和词汇语义的特点，采用最大熵算法，选取上下文、邻近触发词以及邻近实体
作为特征，定义特征模版，训练获得越南语新闻事件模型，实现新闻事件元素抽取。抽取实验结果表明
本文提出的方法抽取新闻事件元素的准确率达到８０％以上。
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引　　言

新闻是指报纸、电台、电视台和互联网等媒体所传播的信息的一种称谓。近年来，随着计算机技术
的飞速发展，新闻的传播媒体也越来越向互联网倾斜。人们每天通过互联网新闻获取大量信息，“信息
超载”成为人们天天面临的重要问题。从海量新闻文本中有效获取人们感兴趣的信息成为了国内外的
一个研究热点，也就是新闻事件元素抽取［１］。新闻作为一种重要的传播媒介，在中越两国的发展和交流
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中发挥着重要的引导作用。中越两国悠久的历史渊源与现阶段特殊的地缘关系，使得汉越新闻信息的
共享、交流尤为重要。面对海量的越语新闻信息，及时、精准地抽取越语新闻中的事件元素信息正是本
文研究的主要问题。新闻事件元素抽取的任务，就是抽取出新闻事件信息中的时间、地点和参与者，即
常用的３类事件元素：人名事件元素、地名事件元素和时间事件元素［２］。近年来，事件元素抽取吸引了
大量的专家学者，并开展了大量的基础研究工作。事件抽取最初是由 ＭＵＣ会议［３］（ＡＣＥ会议的前身）
提出的，并作为一项重要的评测项目，吸引了众多的专家学者参与评测，ＡＣＥ会议也在２００５年引入了
事件抽取的评测任务。新闻事件元素抽取主要包括３个步骤：（１）新闻事件类型识别，即区分一个事件
所属的类型；（２）事件类别的识别，关键任务是识别引起事件发生的词，是区分事件类别的关键因素；（３）
识别出事件的相关元素，即事件发生的时间、地点和参与者。本文主要就越南语新闻事件元素抽取开展
相关研究，抽取新闻中的３类事件元素，即地名、人名和时间３类事件元素，这３类事件元素都是新闻文
本当中重要的实体信息，但事件元素和命名实体又有着本质的区别。针对每一篇新闻，其中都含有大量
的实体信息，这些实体可能只有一部分是事件元素，而并不是所有实体都是事件元素，这就需要对命名
实体进行分类，来确定哪些实体是事件元素。
为了能够更好地理解和描述越南语新闻事件，以便于对其中的事件元素进行抽取，需要分析越南语

新文本的特点以及对越南语新闻事件当中包含的重要事件元素进行抽取。越南语新闻文本中的事件元
素可以认为是新闻事件的关键信息，主要包括事件发生的时间、地点以及参与者等。通过对越南语新闻
文本的分析可以发现，新闻的重要信息主要集中在新闻的标题、各段首句与新闻关键词对应的关键句
中。本文提取这些句子用于实体识别，并对实体识别的结果进行分析，找出读者感兴趣的信息。

１　新闻事件元素抽取

新闻事件元素抽取是信息抽取领域的一个重要研究方向，其任务主要是从无结构或半结构化的新
闻文本中抽取出有用的信息，如新闻事件发生的时间、地点、事件的主要参与者和事件的前因后果等。
这对正确快速地从大量新闻文本中获取读者感兴趣的信息非常重要。现阶段对于事件元素抽取主要有
基于模式匹配的方法和基于机器学习分类器的方法。模式匹配的方法是早期信息抽取的主要方法之
一。Ｃｈｋｌｏｖｓｋｉ［４］利用语句匹配模板（Ｌｅｘｃｉａｌ－Ｓｙｎｔａｃｔｉｃ　ｐａｔｔｅｒｎ，ＬＳＰ）抽取具有事件关系的资源，并将抽
取的结果整理成一个称为“ＶｅｒｂＯｃｅａｎ”的知识库。文献［５］利用将模式泛化为特征性量的方法通过多
特征层级模式来识别事件论元角色。模式匹配依赖人为的预先定义的事件模板，需要消耗大量的人力
资源并且可移植性不强，召回率低，但是拥有不错的准确率。近年来对于机器学习算法在事件抽取领域
的应用越来越多，对于支持向量机、最大熵算法的应用越来越广泛。文献［５］于２００２年首次将最大熵分
类器融入到事件元素抽取中。文献［６］结合ＭｅｇａＭ和Ｔｉｍｂｌ两种机器学习方法分别实现了事件抽取中
事件类别识别和事件元素识别，在ＡＣＥ英文语料上均取得了不错的效果。Ｒｉｔｔｅｒ在大规模Ｔｗｉｔｔｅｒ上
提取潜在事件［７］，提高了１４％的Ｆ值。国内对于中文事件元素的相关研究起步较晚，Ｌｉ　Ｑｉ通过全局特
征联合提取事件元素与触发词［８］，在ＡＣＥ语料上取得了不错的效果。丁效［９］将最大熵分类器应用于音
乐领域的事件抽取上，并采用触发词聚类的方法自动发现事件类型，完成了在特定领域事件抽取的一次
尝试。而对于越南语的事件元素抽取，国内外还未见相关研究资料报道。本文针对越南语新闻的特点，
主要抽取新闻事件发生的时间、地点和新闻事件的主要参与者，也就是事件抽取中最主要的时间、地点
和人物３类事件元素。选取最大熵分类器作为事件元素的分类器。原因在于使用最大熵方法建模时，
实验者只需集中精力选择特征，而不需要花费精力去考虑如何使用这些特征，所以可以更加灵活地选择
特征，结合更加丰富的信息，且不需要额外的独立假设或内在约束。
越南语是一种孤立语［１０］，动词无变化，词既没有文法上的性别跟数的形式，也没有文法上格的变

化，形容词也不需要跟被修饰的名词保持文法上的性、数和格上的一致。它以不变的根词的词序和虚词
来表示语法关系。句子的主语在谓语之前，宾语和补语在动词之后，名词修饰语一般在名词之后，但数
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词、量词修饰语在名词之前。词序或虚词改变后，语义也随之而变。越南语的文句机构是：主语－谓语－
宾语（ＳＶＯ）。
跟多数东南亚语言（泰语、老挝语和马来语等）一样，越南语也是形容词后置的语言。所以“越南语”

就不是“Ｖｉê·ｔ（越）Ｎａｍ（南）ｔｉê·ｎｇ（语）”，而是“ｔｉê
’
ｎｇ　Ｖｉê·ｔ　Ｎａｍ”；“京族的正式语言”就应该写成 “ｎｇｎ

ｎｇ（言语）ｃｈíｎｈ　ｔｈｃ（正式）ｃａ［属于、的］Ｑｕ
’
ｃ　ｇｉａ（民族）Ｋｉｎｈ（京）”。

２　基于最大熵的越南语新闻事件元素抽取

２．１　特征模板定义

　　越南语新闻事件元素的类型选择可以看成是一个二元分类问题，为每类事件元素定义二元分类器，
这里只需要定义人物、时间和地点这３个二元分类器。特征定义如下：

（１）上下文特征Ｆａ，在考虑越南语新闻文本上下文特征时，要考虑候选实体是不是事件元素，就需
要考虑该实体的左右两侧越南语词的特征以及对应词性的特征，因此一个候选实体是不是事件元素与
它左右的词特征和词性特征密切相关。因此上下文特征对于新闻事件元素抽取有至关重要的作用。本
文选择越南语新闻文本中实体两侧的词和词性作为基本特征：（ａ）：实体左侧ｎ的词语，（ｂ）：实体右侧ｎ
的词语，（ｃ）：实体左侧ｎ个词性，（ｄ）：实体右侧ｎ个词性，其中ｎ为１～４之间的整数。

（２）邻近触发词特征Ｆｂ，在识别越南语新闻事件元素时，实体左右两侧的触发词对确定该实体是不
是事件元素有着非常重要的作用，比如李克强在北京会见阮善仁，“会见”是触发词，它决定了事件的类
型，同时也标志着该句子里的人名和地名都是事件元素，所以实体邻近的触发词对事件元素的提取起到
至关重要的作用。又因为越南语动词没有变化，既没有时态也没有格上的不同，所以选取实体左右侧最
邻近的一个触发词作为特征：（ａ）实体左侧最近的一个触发词，（ｂ）实体右侧最近的一个触发词。

（３）邻近实体类型特征Ｆｃ，新闻事件元素左右两侧１～２个实体很有可能也是事件元素，这个跟该
实体的类型有很大关系。比如在会见事件中，一个人名事件元素后若紧跟一个地名和一个时间实体的
话，那么该地名实体和时间实体很有可能也是事件元素。越南语句子的主语在谓语之前，宾语和补语在
动词之后，名词修饰语一般在名词之后，但数词、量词修饰语在名词之前。词序或虚词改变后，语义也随
之而变。越南语的文句机构是：主语－谓语－宾语（ＳＶＯ）。例如在访问事件中，人名实体后紧跟一个地名
实体，那么这个人名实体就很可能是访问事件的人名事件元素。所以选取实体左右两侧实体的类型作
为特征融入：（ａ）同一句子中实体左侧的ｍ个实体的类型，若没有则以ｎｕｌｌ代替。（ｂ）同一句子中实体
右侧的ｍ个实体的类型，若没有则以ｎｕｌｌ代替，其中ｍ是１～２之间的整数。综上所述取的越南语新闻
事件元素特征如表１所示。

表１　越南语新闻事件元素特征定义

Ｔａｂ．１　Ｆｅａｔｕｒｅｓ　ｏｆ　Ｖｉｅｔｎａｍ　ｎｅｗｓ　ｅｖｅｎｔ　ｅｌｅｍｅｎｔｓ

特征 特征意义

ＷＬ２ 实体左侧向前两个词及词性

ＷＬ１ 实体左侧向前１个词及词性

ＷＲ２ 实体右侧向前２个词及词性

ＷＲ１ 实体右侧向前１个词及词性

ＶＬ 实体左侧的触发词

ＶＲ 实体右侧的触发词

ＥＬ２ 实体左侧向前２个实体的类型

ＥＬ１ 实体左侧向前１个实体的类型

ＥＲ２ 实体右侧向前２个实体的类型

ＥＲ１ 实体右侧向前１个实体的类型

针对一条越南语新闻片段来详细描述各个特

征，例如：Ｃｈｉê｀ｕ　１２／１／２０１４，Ｔｈùｔｕóｎｇ　Ｎｇｕｙ珘êｎ　Ｔ
’
ｎ

Ｄ珘ｕｎｇ　ｄ珘ｎｄ
｀ｕ　ｄｏàｎ　Ｖｉê·ｔ　Ｎａｍ　ｄｄě

’
ｎ　ｔｈūｄＰｈｎｏｍ

Ｐｅｎｈ，ｂｔｄｕｃｈｕｙêｎｔｈｍｌàｍｖｉê·ｃ　ｔａ·ｉ　Ｃａｍｐｕｃｈｉａ．
（２０１４年１月１２日下午，越南总理阮晋勇率领代表
团到柬埔寨首都金边开始国事访问。）
首先对该则新闻进行分词、词性标注和命名实

体识 别，结 果 如 下：Ｃｈｉêｕ／Ｎ　１２／１／Ｍ ，／，Ｔｈǘ
ｔｕóｎｇ／Ｎ　Ｎｇｕｙ珘êｎＴ

’
ｎ　Ｄ珘ūｎｇ／Ｎｐ　ｄ珘ｎｄ

｀ｕ／Ｖ　ｄｏàｎ／Ｎ
Ｖｉê·ｔ　Ｎａｍ／Ｎｐ　ｄ珘／Ｒｄ

’
ｎ／Ｖ　ｔｈūｄǒ／Ｎ　Ｐｈｎｏｍ　Ｐｅｎｈ／

Ｎｐ，／，ｂ
’
ｔｄ｀ｕ／Ｖ　ｃｈｕｙê

’
ｎ／Ｖ　ｔｈｍ／Ｖ　ｌàｍ　ｖｉê·ｃ／

Ｖｔａ·ｉ／Ｅ　Ｃａｍｐｕｃｈｉａ／Ｎｐ．／．可以发现，结果中有６个
动词，但是这些动词不全是事件触发词，所以进一步
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进行去停用词处理，只留下ｄｎｄｕ和ｔｈｍ，这两个动词就是该则新闻的触发词。新闻中的实体有

Ｃｈｉêｕ　１２／１（１２月１日下午）、Ｎｇｕｙêｎ　Ｔêｎ　Ｄêｎｇ（阮晋勇）、ＶｉｔＮａｍ９越南０，Ｐｈｎｏｍ　Ｐｅｎｈ（金边）和Ｃａｍ－
ｐｕｃｈｉａ（柬埔寨）。分别是时间、人名、地名、地名和地名这５个实体。考虑人名事件元素 ＮｇｕｙêｎＴｎ
Ｄūｎｇ（阮晋勇），根据上述定义的特征，这里设ｎ＝２，ｍ＝２，ＮｇｕｙêｎＴｎＤūｎｇ为人名事件元素。Ｆａ：

ＮｇｕｙêｎＴｎＤūｎｇ（阮晋勇）前两个词分别为“Ｔｈùｔｕóｎｇ（总理）”和“，”，词性分别为“Ｎ”和“，”，后两个词
分别为“ｄｎｆｕ（领导）”和“ｄｏàｎ（代表团）”，词性分别为“Ｖ”和“Ｎ”。Ｆｂ：ＮｇｕｙêｎＴｎＤūｎｇ（阮晋勇）左侧
并没用触发词，设为ｎｕｌｌ，右侧触发词是ｄｎｄｕ。Ｆｃ：Ｎｇｕｙêｎ　Ｔｎ　Ｄūｎｇ（阮晋勇）左侧仅有一个时间命
名实体（ＴＩＭ），右侧的两个实体类型分别是地点命名实体ＬＯＣ和ＬＯＣ。

可以用特征向量来表述该人名事件元素，其中在描述特征时，若多个单子词表示一个词语，则将这
多个单子词用下划线进行连接，以方便构建特征向量，如图１所示。其中第１列为标记列，其后依次为
左侧第１个词以及该词的词性，左侧最近的１个触发词，右侧最近的１个触发词，左侧的第１个实体类
型，右侧的第１个实体类型，其他标签以此类推，这里的实体类型采用简洁定义为ＰＥＲ，ＬＯＣ和ＴＩＭ。

图１　事件元素特征集

Ｆｉｇ．１　Ｆｅａｔｕｒｅ　ｓｅｔ　ｏｆ　ｅｖｅｎｔ　ｅｌｅｍｅｎｔｓ

针对收集的越南语新闻语料，一共标注了３００篇越南语新闻，并对人名、地名和时间３类事件元素
分别构建了一个最大熵的分类器，以地名事件元素为例，图２为地名事件元素标注的特征集合。

图２　地名事件元素标注特征集合

Ｆｉｇ．２　Ｆｅａｔｕｒｅ　ｓｅｔ　ｏｆ　ｐｌａｃｅ　ｅｖｅｎｔ　ｅｌｅｍｅｎｔｓ

２．２　模型构建

最大熵模型［１１］的基本思想就是为

所有已知的因素构建模型，同时把未知
的因素排除在外。在预测一个候选实
体是否属于时间、地点或是人名事件元
素的过程中，会涉及各种各样的因素，

这里假设ｘ就是一个由这些因素构成
的向量，变量ｙ即为当前特征影响下对
应的事件元素类型。ｐ（ｙ｜ｘ）指模型将候选实体在特征ｘ下预测为事件类型ｙ的概率。最大熵模型要
求ｐ（ｙ｜ｘ）在满足一定约束条件的情况下，必须使得下面定义的熵取得最大值，则

Ｈ（ｐ）＝－∑
ｘ，ｙ
ｐ（ｙ｜ｘ）ｌｏｇｐ（ｙ｜ｘ） （１）

　　这里的约束条件实际上就是指所有已知的事实，可以表示为

ｆｉ（ｘ，ｙ）＝
１ （ｘ，ｙ）满足一定条件

０ ｉ＝１，２，３，…，｛ ｎ
（２）

式中：ｆｉ（ｘ，ｙ）为最大熵模型的特征。最终概率输出为

ｐ＊（ｙ｜ｘ）＝ １
Ｚ（ｘ）ｅｘｐ

（∑
ｉ
λｉｆｉ（ｘ，ｙ）） （３）

式中λｉ为每个向量的权重，且

ｚ（ｘ）＝∑
ｙ
ｅｘｐ（∑

ｉ
λｉｆｉ（ｘ，ｙ）） （４）

１４８　周　枫 等：基于最大熵的越南语新闻事件元素抽取方法



　表２　越南语新闻事件元素识别训练测试
数据集

　Ｔａｂ．２　Ｖｉｅｔｎａｍ　ｎｅｗｓ　ｅｖｅｎｔ　ｅｌｅｍｅｎｔ　ｒｅｃｏｇ－
ｎｉｔｉｏｎ　ｔｒａｉｎｉｎｇ　ｔｅｓｔ　ｄａｔａ　ｓｅｔｓ

训练语料集／篇 测试语料集／篇

３　０００　 ５００

３　实验结果及分析

实验所采用的越南语新闻语料来源于互联网爬取的越南语

新闻文本，该语料集主要包括政治、经济、社会、文化、生活、技术
和科学７大类型。一共标注了３　０００篇越南语新闻文本。数据
集中的５／６作为训练越南语新闻事件元素最大熵模型。数据集
中的１／６作为测试集，用于验证抽取的效果。数据集基本情况
如表２所示。

为了验证本文抽取的越南语新闻事件元素的效果，采用基于模板和最大熵模型相结合的事件元素
抽取方法进行实验，若模板匹配成功，则抽取出对应的事件元素，若模板匹配不成功，则采用最大熵模型
进行事件元素抽取，本文选取传统的准确率，召回率及Ｆ值作为评测标准。实验评测结果如表３所示。

表３　不同模板＋特征的实验结果

Ｔａｂ．３　Ｅｘｐｅｒｉｍｅｎｔａｌ　ｒｅｓｕｌｔｓ　ｏｆ　ｄｉｆｆｅｒｅｎｔ　ｔｅｍｐｌａｔｅ＋ｆｅａｔｕｒｅ

模板＋特征
人名事件元素 地名事件元素 时间事件元素

Ｐ　 Ｒ　 Ｆ　 Ｐ　 Ｒ　 Ｆ　 Ｐ　 Ｒ　 Ｆ
模板＋Ｆａ ５１．２３　 ３７．４６　 ４３．２８　 ５５．３２　 ４０．１２　 ４６．５１　 ５８．４３　 ４３．２１　 ４９．６８
模板＋Ｆａ＋Ｆｂ ５５．６７　 ４０．９８　 ４７．２１　 ６０．１２　 ４８．４３　 ５３．６５　 ６６．５６　 ５０．３２　 ５７．３１
模板＋Ｆａ＋Ｆｃ ７８．４５　 ６０．８９　 ６８．５６　 ７９．６７　 ６８．９５　 ７３．８８　 ８０．１４　 ７２．３９　 ７６．０７
模板＋Ｆａ＋Ｆｂ＋Ｆｃ ８１．２５　 ７０．１２　 ７５．２８　 ８３．６７　 ７５．３４　 ７９．２９　 ８４．１３　 ７７．６８　 ８０．７８

Ｆ ＝２×Ｐ×Ｒ／（Ｐ＋Ｒ）×１００％ （５）
式中：Ｐ为准确率，Ｒ为召回率，其中

Ｐ ＝ 正确识别的总数／（正确识别的总数＋不正确识别的总数）×１００％ （６）

Ｒ ＝ 正确识别的总数／正确的总数×１００％ （７）

　　经过实验验证，在采用模板和最大熵模型相结合的事件元素抽取方法中，最终确定当ｎ＝２，ｍ＝２
并在最大熵模型训练迭代次数为１５０时，在开发集上达到效果最优。从表３中的数据可以看出，采用不
同的特征和模板相结合的方法识别效果不同，在仅使用模板与上下文基础特征Ｆａ 时效果较差，Ｆ值不
足５０％。在模板与上下文特征的基础上分别加入临近触发词特征Ｆａ 与相邻实体特征Ｆｃ，效果均较模
板＋Ｆａ 有所提高，其中模板＋Ｆａ＋Ｆｃ的准确率、召回率均高于其他两种组合，可见临近实体特征对事件
元素的抽取效果影响最大。当使用模板＋Ｆａ＋Ｆｂ＋Ｆｃ 时，识别效果最好，两者相结合的方法在越南语
新闻事件元素的抽取上取得了较高的准确率和召回率。由于越南语新闻事件元素抽取方面的研究尚处
于起步阶段，未见有相关文献研究可用于对比，故本文参考文献［９］中的中文研究结果作为对比以说明
本文特征选取的有效性。
如表４所示，与文献［９］相比，在人名、地名以及时间元素上的准确率，召回率与Ｆ值虽有差距，但大

多属于正常误差范围，仅时间元素的抽取效果低于中文抽取效果５．１８％。分析越南语新闻文本发现，
越南语在人物和地点上多为专有名词，且在表达方式上与中文相同或类似。而在时间上越南语分词工
具将ｎｍ（年）与２０１４切分成两个词，然而ｎｍ在越南语中除了年以外还有很常用的“男的”意思。诸如
此类的多义词造成了一定程度上的识别偏差。

４　结束语

针对越南语新闻文本进行事件元素抽取任务，本文提出了一种基于模板和最大熵模型相结合的越
南语新闻事件元素抽取方法。首先介绍了越南语新闻事件元素抽取的主要困难，介绍了越南语新闻的
特点，根据该特点，并结合模板与最大熵模型进行越南语新闻事件元素的抽取。实验结果表明，上述方
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表４　不同评测对象的实验结果

Ｔａｂ．４　Ｅｘｐｅｒｉｍｅｎｔａｌ　ｒｅｓｕｌｔｓ　ｏｆ　ｄｉｆｆｅｒｅｎｔ　ｅｖａｌｕａｔｉｏｎ　ｏｂｊｅｃｔ

评测对象
人名事件元素 地名事件元素 时间事件元素

Ｐ　 Ｒ　 Ｆ　 Ｐ　 Ｒ　 Ｆ　 Ｐ　 Ｒ　 Ｆ
音乐领域事件元素抽取 ８２．１４　 ６９．７０　 ７５．４１　 ８２．３５　 ７６．３６　 ７９．２５　 ８８．２９　 ８３．７６　 ８５．９６
越南语新闻事件元素抽取 ８１．２５　 ７０．１２　 ７５．２８　 ８３．６７　 ７５．３４　 ７９．２９　 ８４．１３　 ７７．６８　 ８０．７８

差距 －０．８９ ＋０．４２ －０．１３ ＋１．０２ －１．０２ ＋０．０４ －４．１６ －６．０８ －５．１８

法在越南语新闻事件元素的抽取上取得了很好的效果。由实验结果可以看出临近实体特征对抽取效果
显著。由于中国与越南的毗邻关系，且中文事件抽取技术已经相当成熟，下一步准备借助于中越双语对
齐平行语料库，并挖掘更多实体特征与句法信息以提高越南语新闻事件元素抽取的性能。
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